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Hvem er jeg?

D Associate Professor på DTU Compute 

D Senior Forsker ved CAISA
D Forskning i MLOps, effektiv machine learning, machine learning 
development , Agentic Engineering
D Open-source developer 
D Deltids ML Engineer hos https://lightning.ai/ 
D Teknisk rådgiver for 5 DTU-startups 
= En god blanding mellem den akademiske og industrielle verden 

https://lightning.ai/%E2%80%8B


Hvad lærte vi sidst? og spørgsmål fra sidst

Akt 1



Hvad er Vibe Coding 4 og hvad er det ikke?

Vibe Coding

Du chatter bare med en AI og accepterer alt, den 
genererer. Ingen dybere analyse af kontekst, begrænset 
kontrol over værktøjer, og du er sjældent i review-loopet.

Agentisk Engineering

Du arkitekterer konteksten, kontrollerer værktøjerne og 
er altid i review-loopet. Det handler om bevidst design 

og aktiv styring af AI-interaktionen.

Det blev tydeligt for mig på sidste workshop at der er et væsenligt gap mellem de underliggende software skills der 
kræves for at man kan gå fra vibe coding til agentisk enginerring.



Koncepter

Tokens
Du betaler pr. token; hold konteksten under 100k for effektivitet.

Tools
Hvad agenten faktisk kan gøre i verden.

MCP
En standardprotokol til at forbinde værktøjer med agenter.

Skills
Genanvendelige instruktionsfiler til specifikke opgaver.

AGENT.md/CLAUDE.md
Din agents permanente systemprompt.

Harness
Rammen, der orkestrerer hele det agentiske system.

Context 
Den information agenten har adgang til i et givet øjeblik.



Hvad var det mening som øvelserne skulle have 
handlet om?

Byg et skill til at automatisere opgaver der skal gentages1.

Prøv at vibe code et meget simpel prototype til at svare på customer support tickets 2.

Brainstorm din egen ide og implementer den3.

Formålet med i dags øvelser senere er stadig opgave 3



Spørgsmål 1: Deterministisk vs generativt
Ikke alt skal og burde løses med Generativt AI , nogle gange er det de deterministisk AI modeller som man skal bruge

Dimension Deterministisk AI (ML/DL) Generativ AI (LLM'er)

Output Forudsigeligt, reproducerbart Variabelt, stokastisk

Tillid Høj ved veldefinerede opgaver Lav til middel 4 kan hallucinere

Styrker Klassifikation, regression, 
anomalidetektion, strukturerede data

Tekstgenerering, ræsonnering, 
kodeassistance, kreative opgaver

Svagheder Kræver mærkede data, dårlig til åbne 
opgaver

Upålidelig på faktuelle detaljer, dyr i drift

Hvornår bruges det Når output skal verificeres og 
reproduceres

Når fleksibilitet og sprogforståelse er 
vigtigere end præcision

Eksempler Spam-filter, billedklassifikation, 
anbefalingssystemer

ChatGPT, Claude, kodegenerering, 
dokumentopsummering



Spørgsmål 2: Hvem ejer koden?

OPHAVSRET

Menneskelig ophavsmand er 
afgørende

AI-kode uden væsentlig 
menneskelig bearbejdning er 
sandsynligvis ikke beskyttet. Du 
bliver ophavsmand ved at redigere, 
fejlrette eller kreativt 
sammensætte output.

ANTHROPIC-VILKÅR

Gratis vs. kommerciel brug

Privat brug: Du får en licens til 
intern, ikke-kommerciel brug. 

Kommerciel brug: Betalende 
kunder ejer outputtet og får 
dataafskærmning.

FAIR USE OG SØGSMÅL

Juridisk usikkerhed

Der er søgsmål om AI-træning på 
ophavsretligt materiale. Udfaldet 
er uklart, så kommerciel 
erstatningsbeskyttelse er vigtig.

For virksomheder giver kommercielle vilkår ejerskab, databeskyttelse og mindre juridisk risiko.



Spørgsmål 2 (cont): White-room engineering
Baker v. Selden (1879): Ophavsret beskytter udtryk, ikke idéer.

Renrumsprincippet: Studér adfærd ³ skriv specifikation ³ giv specifikationen til en person, som aldrig så originalen ³ 
implementér uafhængigt. Helt lovligt i 145+ år.

Phoenix Technologies, 1984

Engineer A læser IBM BIOS

Skriver specifikation (uger)

Ì  isolering mellem Engineer A og Engineer B Ì

Engineer B implementerer (måneder)

Kompatibel BIOS 4 lovligt '

Agentisk AI, i dag

Agent A læser offentlige docs/API'er

Genererer specifikation (minutter)

Ì  isolering mellem Agent A og Agent B Ì

Agent B implementerer (minutter)

Renlicenseret kode 4 lovligt '

Dette har lige nu store konsekvenser for open-source produkter som har en LICENSE der ikke tillader kommercielt aktivitet



Spørgsmål 3: Hvis du vil være sikker kræver det fysisk guardrails 

[1] https://github.com/openai/codex/commit/c10f95ddac7b35095d334dece2ebcf69bcde61fc

[2] https://openai.com/index/where-the-goblins-came-from/

[3] https://opencode.ai/docs/permissions/

https://github.com/openai/codex/commit/c10f95ddac7b35095d334dece2ebcf69bcde61fc
https://openai.com/index/where-the-goblins-came-from/
https://opencode.ai/docs/permissions/


Spørgsmål 4: Bygge med vs. at bygge

Bygge MED AI

AI er dit værktøj. Du styrer; AI udfører.

Vibe coding 4 naturligt sprog ³ 
fungerende kode

Claude Code 4 spec-drevet, 
milepælsbaseret udvikling

AGENTS.md 4 vedvarende kontekst og 
konventioner

Hurtig prototyping 4 idé ³ demo på timer, 
ikke uger

muliggør 

³
Bygge AI

AI er Applikationen. Brugerne oplever den.

LLM-drevne funktioner 4 chat, opsummer, 
klassificer, generer

Retrieval-Augmented Gen. 4 forankr output i dine 
data

AI-agenter og pipelines 4 autonom flertrins-
ræsonnering

Evaluering og monitorering 4 mål kvalitet, fang 
regressioner



Hvad er problemer med en prototype?

Akt 1



Hvor god skal et AI system være før

Det virker?

Skaber værdi?

Du stoler på det?



The march of Nines

98% lyder godt 4 det er det ikke. En 10-trins agent ved 
98% pr. trin ender på ~82% end-to-end. En ud af fem 
kørsler fejler. Det er scenariet, artiklen kalder "et 
møntkast forklædt som et produktionssystem."

90% (én ni) er i praksis en demo. Selv et 3-trins 
workflow ved 90% pr. trin giver dig kun 73% end-to-
end-pålidelighed. Fint til et proof of concept, men ikke 
til noget, en bruger er afhængig af.

Nines-marchen er den eksponentielt sværere rejse 
fra 90% pålidelighed til 99% til 99,9% til 99,99%. 
Hver eneste ni kræver lige så meget arbejde.

- Andrej Karpathy



Andre spørgsmål

Evaluation 4 Hvordan ved vi, at det faktisk virker, og ikke bare føles som om det virker?

Prompt versioning 4 Hvis det gik i stykker fra den ene dag til den anden, og vi ikke ændrede noget, hvordan finder vi 
så ud af, hvad der ændrede sig?

Cost & latency 4 Hvornår bliver vores smarte løsning for langsom eller for dyr at sætte i drift?

Security 4 Hvad sker der, når en bruger forsøger at få systemet til at gøre noget, det ikke bør?

Human-in-the-loop 4 Hvornår skal systemet stoppe og bede om hjælp i stedet for at gætte?

Observability 4 Når noget går galt i produktion, hvordan opdager vi det overhovedet?



EvalOps

Akt 2



Verificerbarhed

AI er god til matematik og kodning, hvorfor? Fordi begge er verificerbar og derfor har vi et signal at træne på

Software 1.0: Specificeret automatisering

Opgaver er klart defineret og kan skrives direkte ind i kode. Det 
passer godt til faste, mekaniske processer.

Software 2.0: Verificerbar automatisering

Systemet lærer selv ud fra et mål. Det vigtigste er, om resultatet 
kan testes og optimeres.

Søjlerne i verificerbarhed for AI:

Nulstilbar

Kan startes forfra fra en frisk tilstand.

Effektiv

Mange forsøg kan køres hurtigt.

Belønningsbar

Succes kan måles automatisk.

Jo mere verificerbar en opgave er, desto bedre egner den sig til AI-automatisering. Opgaver med svag verificerbarhed kræver ofte mere 
menneskelig dømmekraft.



EVALOPS

EvalOps

Eksperiment

"Kan modellen det?"

Pilot

"Virker det for en bruger?"

Drift

Virker det for tusind, dagligt?"

We can't control what we can't measure!

Stats: 73% af GenAI-piloter når ikke produktion 41% af virksomheder har ingen 
formel eval-proces 3-5x hurtigere iteration ved eval-first tilgang

[1] Gartner, McKinsey State of AI,



Hvorfor er klassisk QA ikke nok?

Dimension Klassisk software LLM-virkelighed

Input ³ output Deterministisk: samme input ³ samme 
output

Stokastisk: samme input ³ forskellige 
outputs

Verificering Binær: bestå / ikke bestå Gradueret: bedre / dårligere, sjældent bare 

"forkert"

Testområde Få testcases dækker et stort inputrum Fri tekst 4 rummet er næsten uendeligt

Regression Fanges af enhedstests Ofte usynlig i individuelle outputs

Ejerskab QA-team i sprintcyklus Kræver løbende evaluering på tværs af 

produkt, ML og jura



De fire søjler i EvalOps

1

Definition

Hvad udgør "godt" output? Fastlæg konkrete kriterier pr. use case: 
korrekthed, fuldstændighed, tone, sikkerhed og omkostning. 
Vigtigst af alt: fokuser på nytteværdi. Kvalitetskriterier skal 
forankres i forretningsværdi, ikke kun i tekniske metrics.

2

Datasæt

Hvad tester vi på? Opbyg kuraterede evalueringssæt, der inkluderer 
golden datasets, edge cases, adversarial prompts, historiske fejl og 
produktionssamples. Segmentér dem efter use case og 
risikoniveau, og versionsstyr dem som kode for reproducerbarhed.

3

Metoder

Hvordan scorer vi performance? Anvend en kombination af 
regelbaserede checks, LLM-as-judge-modeller og menneskelig 
gennemgang, alt efter risiko og volumen. Implementér 
automatiserede checks for format, politikovertrædelser og 
strukturelle fejl, med regressionstests ved hver model- eller 
promptændring.

4

Overvågning

Hvad sker der lige nu i produktion? Sørg for løbende overvågning, 
regressionsalarmer og feedback-sløjfer fra produktion direkte 
tilbage i evalueringssættet. Spor kvalitet, latenstid, omkostninger 
og stabilitet over tid. Hver produktionsfejl bør blive til en ny test 
case.



Anti-mønstre i EvalOps

1

Vanity metrics

At måle det, der er let (længde, 
latenstid), i stedet for det, der 
betyder noget (korrekthed, 
sikkerhed).

2

Eval-stagnation

Eval-sæt, der ikke opdateres, følger 
modellens blinde vinkler i stedet for 
at løbe foran dem.

3

LLM-judge-monokultur

Én model vurderer en anden; 
korrelerede fejl bliver usynlige uden 
menneskelige stikprøver.

4

Forretningsfrakobling

Eval ejet udelukkende af engineering; kvalitetskriterierne 
afspejler ikke forretningsvirkeligheden.

5

Benchmark-overfitting

Systemet bliver god til testen, ikke til opgaven. Klassisk 
Goodharts lov.



Hvordan starter jeg på EvalOps?
01

Risikokortlægning

Identificér alle steder, hvor AI træffer 
eller understøtter beslutninger. 
Klassificér hver efter konsekvens og 
volumen. Ejer: CTO / AI-lead.

02

Byg ét eval-sæt

Vælg det mest kritiske use case. 
Kurér 30350 realistiske cases med 
forventede outputs. Versionér i Git. 
Ejer: Product + ML.

03

Eval som release-gate

Ingen prompt- eller modelændring går 
i produktion uden at bestå eval. Start 
simpelt 4 automatisér senere. Ejer: 
Engineering.



Det er noget som man skal blive ved med

Hvis man ikke gør noget så "drifter" ens model

Modelopdatering 

Leverandør ændrer bag kulisserne 

Kildedata ændrer sig 

Ny terminologi, nye formater 

Bruger-mønstre skifter 

Nye use cases sniger sig ind 

Prompt-justeringer hober op Små ændringer 
akkumulerer



Feedback, feedback, feedback

Hvis vi kigger på ChatGPT, hvordan får de feedback fra jer?



Feedback, feedback, feedback

Hvis vi kigger på ChatGPT, hvordan får de feedback fra jer?

Eksplicit positiv

Bruger klikker <godt 

svar=, stjerner, 
godkendelse.

Klart signal 2 Lav 
deltagelse

Eksplicit negativ

Bruger flagger, klager, 

rapporterer.

Identificerer fejl 2 Kun 
motiverede 
rapporterer

Implicit adfærd

Tid brugt, scroll, copy-

paste, follow-up-
spørgsmål.

Høj volumen 2 Svært 
at fortolke

Udfaldsbaseret

Blev sagen løst? Solgt? 

Lukket?

Direkte værdi-
korrelation 2 Forsinket 
signal



Hastighed på feedback

10%

System-telemetri

Sekunder 4 Latency, fejl, timeout, token-
forbrug

25%

Bruger-UI-signaler

Sekunder3minutter 4 Thumb up/down, 
kopier, scroll, follow-up

50%

Support-tickets

Timer3dage 4 Kundeklager, hjælp-
anmodninger

75%

Udfalds-data

Dage3uger 4 Sag lukket/åben, salg, NPS

100%

Audit & review

Uger3måneder 4 Stikprøver, compliance-
reviews

Hurtigere signal = mindre kontekst, Langsommere signal = rigere kontekst

Ingen enkelt kilde er tilstrækkelig 4 design for en portefølje afsignaler



Alt det andet der mangler

Akt 3



Prompt Versionering

Prompts Er Kode

De skal ligge i versionsstyring, ikke på en post-it 
eller i en .txt-fil.

Modelopdateringer = Stille Breaking Changes

Den samme prompt kan opføre sig anderledes på 
tværs af modelversioner.

A/B-test af Prompts

Kræver tracking af, hvilken version et svar kom fra.

Rollback-mulighed

Kun muligt, hvis du har tracket fra starten.

Takeaway: Behandl din prompt som en afhængighed med en ændringslog.



Omkostning & Latens
Hvornår bliver vores smarte løsning for langsom eller for dyr til at 
lancere?

Prototypeomkostninger b produktionsomkostninger 4 100 
brugere vs. 10.000 ændrer alt

Input token-vækst er den tavse budgetdræber 4 hvert token i 
kontekst koster penge

Caching, model-tiering og batching er dine vigtigste håndtag

Latens er afgørende for tillid 4 et svar på 10 sekunder føles 
ødelagt, selvom det er korrekt

Kend dine omkostninger per kald, før du skalerer 3 ikke efter.



Sikkerhed
Hvad sker der, når en bruger forsøger at få systemet til at gøre noget, det ikke burde?

Prompt-injektion

Brugere konstruerer input for at kapre 
systemprompter, hvilket fører til uønsket eller 
ondsindet adfærd.

Datalækage

Modeller kan utilsigtet afsløre følsomme 
oplysninger om andre brugere eller internt 
kontekstindhold.

Overtildelte agenter

Sørg for, at dine værktøjskaldende agenter ikke har 
for mange rettigheder, som kan skabe omfattende 
problemer.

Tillidsgrænser

Rens altid brugerinput; behandl det aldrig som en 
direkte instruktion uden korrekt validering.



Når det går galt: Agenter er usikre per definition

<I decided to do it on my own to 8fix9 the credential mismatch, 
when I should have asked you first or found a non-destructive 
solution.

. En eller andens Opus Agent

[1] https://alexeyondata.substack.com/p/how-i-dropped-our-production-database

[2] https://ia.acs.org.au/article/2026/gone-in-9-seconds--ai-agent-deletes-company-database.html

https://alexeyondata.substack.com/p/how-i-dropped-our-production-database
https://ia.acs.org.au/article/2026/gone-in-9-seconds--ai-agent-deletes-company-database.html


Når det går galt: Pas på copy-pasta

[1] https://embracethered.com/blog/posts/2026/scary-agent-skills/

[2] https://www.koi.ai/blog/clawhavoc-341-malicious-clawedbot-skills-found-by-the-bot-they-were-targeting

https://embracethered.com/blog/posts/2026/scary-agent-skills/
https://www.koi.ai/blog/clawhavoc-341-malicious-clawedbot-skills-found-by-the-bot-they-were-targeting


Når det går galt

[1] 
https://www.reddit.com/r/ClaudeCode/comments/1spypte/ok_boy
s_its_over_no_subscription_required

https://www.reddit.com/r/ClaudeCode/comments/1spypte/ok_boys_its_over_no_subscription_required
https://www.reddit.com/r/ClaudeCode/comments/1spypte/ok_boys_its_over_no_subscription_required


Guardrails: en model, der kan alt, kan også være forkert

Hvad er guardrails?
Kontroller, der begrænser LLM-adfærd ved input, output eller begge dele.
Adskilt fra alignment/træning 4 anvendes ved inference-tid.
Kan være på model-, system- eller applikationsniveau.

Hvorfor de er vigtige i produktion
Forebygger prompt injection, jailbreaks og fjendtlige input.
Håndhæver scope: holder modellen til opgaven (f.eks. en supportbot, der 
forbliver en supportbot).
Reducerer ansvar: læk af PII, hallucinerede råd, skadeligt indhold.

Input-guardrails

Emne-/intent-klassifikatorer

PII-redaktion
Detektion af prompt injection

Output-guardrails

Hallucinationsdetektorer

Toksicitetsfiltre
Skema-/formatvalideringer

Implementeringsmetoder
Indbygget: systemprompt-regler, Constitutional AI, refusal tuning.

Ekstern: værktøjer som Guardrails AI, NeMo Guardrails, LangChain validators.
Hybrid: LLM-as-judge 4 brug en anden model til at evaluere den første.

Stramhed vs. nytte 4 overbegrænsede modeller frustrerer brugere og undergraver tillid.



Human-in-the-loop

Human-in-the-loop Human-on-the-loop Human-out-of-loop

Beskrivelse Menneske godkender før 
handling udføres

Model handler selv, 
menneske reviewer 
løbende

Model handler autonomt; 
reviews er stikprøver

Risikoniveau Høj risiko Moderat Lav

Typisk for Juridisk, medicinsk, 
finansielt

Kundeservice, 
sagsbehandling

Suggestions, autocomplete

Gennemstrømning Lav Middel Høj

Omkostning Høj Middel Lav



Hvad med på langt sigt?

Akt 4



AI er software
I sin kerne er kunstig intelligens, herunder maskinlæring, en specialiseret form for 
software. Det består af algoritmer, kode og data designet til at udføre specifikke 
opgaver, ligesom enhver anden applikation.

'  Vi har udviklet software i 30+ år 

'  Vi har mange værktøjer til softwareudvikling 

 o  Software kan gå i stykker 

o  Software skal vedligeholdes 

AI arver problemer fra software



Problem 1: "Last mile" for maskinlæring
De fleste maskinlæringsmodeller skaber aldrig værdi, fordi vejen fra en data scientists laptop til et live produktionsmiljø er brudt.

"Virker på min maskine"-problemet
Modeller udviklet i isolerede miljøer (Jupyter-
notebooks) er svære at reproducere, teste og 
skalere.
Der er et betydeligt gab mellem det, data scientists 
bygger, og det, driftsteams kan understøtte.

Manuelle, langsomme og risikable overdragelser
Udrulning af modeller indebærer ofte, at de 
manuelt "kastes over muren" fra Data Science til 
IT/Engineering.
Denne proces er langsom, fejlbehæftet og mangler 
klart ejerskab.

Modeller nedbrydes i den virkelige verden
Miljøet ændrer sig, og det samme gør data; dagens 
præcise model kan være morgendagens fiasko.
Uden overvågning og genoptræning forringes 
ydeevnen stille og roligt, hvilket fører til dårlige 
forretningsresultater.

Data Science

Væg af forvirring

Modelimplementering

IT-drift



Problem 2: Skjult teknisk gæld
Den langsigtede omkostning ved kortsigtede løsninger og forsømt vedligeholdelse.

Usynlige indbyrdes afhængigheder

Komplekse ML-systemer med 
udokumenterede forbindelser forårsager 
kaskadefejl, som er svære at diagnosticere.

Stille datanedbrydning

Datapipelines forringes over tid på grund af 
skemaændringer eller data-drift, hvilket 
langsomt udhuler modelydelsen.

Udokumenteret logik

Dårligt dokumenteret træningslogik og 
konfigurationer hæmmer reproducerbarhed, 
revision og fremtidige ændringer.

[1] Sculley, D., Holt, G., Golovin, D., Davydov, E., Phillips, T., Ebner, D., Chaudhary, V., Young, M., & Dennison, D. (2015). Hidden Technical Debt in Machine Learning 
Systems.



Løsningen er&
Løsningen er ikke&

en bedre model

4 en stærkere model kan forbedre resultaterne, men 
den løser ikke et setup med uklare krav, skiftende mål 
eller manglende ansvar.

en bedre harness

4 et bedre test- eller evaluerings-setup hjælper kun, 
hvis vi allerede ved, hvad vi måler på og hvorfor.

mere data

4 mere data kan være nyttigt, men hvis data er 
støjende, skævt fordelt eller ikke knyttet til den rigtige 
opgave, hjælper det kun begrænset.

et nyt framework

4 nye værktøjer kan give bedre struktur, men de 
ændrer ikke på de underliggende arbejdsprocesser.

en bedre prompt

4 en bedre prompt kan give et kortvarigt løft, men den 
skalerer ikke til en robust løsning i en større proces.

Løsningen er&
Løsningen på lang sigt er ikke en teknisk 
løsning, det er en procesløsning. Det 
betyder, at vi arbejder systematisk med 
kontinuerlig evaluering, tydelige feedback 
loops, klart ejerskab og en kultur, hvor vi 
itererer og forbedrer løbende. Når 
processen er stærk, bliver det lettere at 
opdage fejl tidligt, lære af dem og justere 
kursen, før problemerne vokser.



MLOps er

Er et sæt af værktøjer, processer og mindset, der har til formål 
at få ML-livscyklussen til at skabe værdi. 

At MLOps (verbum): At harmonisere den kreative proces inden 
for data science med disciplinen i software engineering og skabe 
en kontinuerlig, automatiseret løkke, der flytter modeller fra en 
eksperimentel notebook til et pålideligt produktionsmiljø.

 



Designfase
Ì Forretningsforståelse 

Ì Dataforståelse 

Ì Design af den ML-drevne software



Modelleringsfase
Ì Model engineering 

Ì Data engineering 

Ì Lever en stabil ML-model af høj kvalitet, som vi vil køre i 

produktion 
 



Driftsfase
Ì Lever den tidligere udviklede ML-model i produktion 

Ì Test, versionering, kontinuerlig levering og overvågning 



MLOps-fordelen: Søjler og gevinster
Ved at implementere MLOps kan organisationer udrulle modeller af højere kvalitet hurtigere, med større pålidelighed og skala.

Kerne-søjler (Hvordan)

Automatisering

Brug CI/CD/CT-pipelines til at automatisere hele livscyklussen fra 
dataindlæsning til modeludrulning.

Reproducerbarhed

Versionér alt - data, kode og modeller - for at sikre, at ethvert 
eksperiment eller resultat kan reproduceres.

Samarbejde

Skab en samlet, fælles platform, hvor data scientists, ML engineers 
og drift kan arbejde sammen.

Styring

Implementér robust overvågning, sikkerhed og compliance-kontrol 
for at håndtere risiko og sikre fairness.

Forretningsgevinster (Hvorfor)

Hastighed

Reducer tiden til at udrulle nye modeller fra måneder til dage, så du 
kan reagere hurtigere på markedsændringer.

Pålidelighed & kvalitet

Lever robuste, grundigt testede og løbende overvågede modeller, du 
kan stole på.

Skalerbarhed

Håndter, servér og overvåg effektivt hundredvis eller tusindvis af 
modeller i produktion.

ROI

Maksimér afkastet på investeringerne i dine AI/ML-initiativer ved 
faktisk at få dem i produktion.



MLOps canvas

[1] https://drive.google.com/file/d/1b9P_WyKMFStkXKc2PCGY5E7GsXk3Phl3/view?usp=sharing

https://drive.google.com/file/d/1b9P_WyKMFStkXKc2PCGY5E7GsXk3Phl3/view?usp=sharing


Til tastaturet!

Act 4



Demo tid: LoyalRes

Arkitekt fasen (opus model)

Skriv en IDEA.md fil

Lav et start design in Loveable

Brainstorm IDEA.md for sig selv³MVP design og implementation design

Saml Loveable kode og brainstorm kode et sted og bed agenten om at opdatere design 

Grill me session på MVP design og implementation design

Bygge fasen (sonnet model)

Læs plan³ implementer næste fase³commit³gentag

http://idea.md/
http://idea.md/


Opgave til jer
Hvis du ikke har en, lav en gratis Github konto https://github.com/signup1.
Når du er logget ind, gå til https://github.com/SkafteNicki/vibe_workshop2.
Lav et gratis codespace3.
Når codespace er færdig med at blive initialiseret, så åben README.md filen (click) og følg instruktioner4.

API-key: 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

https://github.com/signup
https://github.com/SkafteNicki/vibe_workshop
http://readme.md/


Afslutning & et kig i krystal kuglen
Act 5



Vi har ikke noget toppen endnu

[1] https://www.forbes.com/sites/jonmarkman/2026/05/06/anthropic-just-signed-a-compute-deal-with-elon-musks-spacex/

[2] https://metr.org/

https://www.forbes.com/sites/jonmarkman/2026/05/06/anthropic-just-signed-a-compute-deal-with-elon-musks-spacex/
https://metr.org/


Token økonomien holder ikke i længden, lokal redning?

Estimater er at $200 subscriptions kan bruge for $1000-2000+ compute.

[1] https://github.blog/news-insights/company-news/github-copilot-is-moving-to-usage-based-billing/

[2] https://arstechnica.com/ai/2026/04/anthropic-tested-removing-claude-code-from-the-pro-plan/

https://github.blog/news-insights/company-news/github-copilot-is-moving-to-usage-based-billing/
https://arstechnica.com/ai/2026/04/anthropic-tested-removing-claude-code-from-the-pro-plan/


Agentisk Engineering er/bliver en rigtig diciplin



Slutningen

Tak for jeres opmærksomhed Z

Kontakt mig gerne med spørgsmål og samarbejder

nsde@dtu.dk

skaftenicki@gmail.com

mailto:nsde@dtu.dk
mailto:skaftenicki@gmail.com

